

Les systèmes de Reconnaissance Automatique de la Parole (RAP) à base de Modèles de Markov cachées (HMM :  Hidden  Markov  Model, en anglais) utilisent  généralement  des  paramètres cepstraux dits paramètres standards comme modélisation acoustique du signal de parole. Les paramètres cepstraux les plus performants actuellement sont les coefficients MFCCs (Mel Frequency Cepstral Coefficients), les coefficients LPCC (Linear Predictive Cepstrum coefficients) et les coefficients PLP (Perceptual Linear Predictive). Cependant, ces paramètres restent très sensibles aux variations du signal dans les milieux réels. La variabilité est causée par l'environnement (présence de bruit), elle conduit à différentes types de disparités entre observations et modèles acoustiques, ce qui engendre des faibles taux de reconnaissance dans les conditions réelles (bruitées). La sensibilité des paramètres standards à la variabilité du signal à motiver plusieurs chercheurs à utiliser de nouveaux paramètres et de nouveaux paradigmes pour rendre les modèles acoustiques plus robustes. L'objet de notre mémoire de magister est d'intégrer des sources d'informations auxiliaires dans les systèmes de RAP utilisant les HMMs comme moteur de décodage et ceci afin de les rendre plus robustes aux conditions réelles. Les sources auxiliaires proposées dans ce travail sont en relation avec les fondements de la phonation et de la perception humaine. Ces informations sont portées par les paramètres pitch (fréquence fondamental), l’énergie et les fréquences des trois premiers formants. L’incorporation de ces informations auxiliaires dans le système RAP mis en oeuvre a été réalisée par deux types de stratégies de fusion. Dans la première stratégie dite à Identification Directe (ID) ou fusion de paramètres, les deux types de paramètres (standards et auxiliaires) sont concaténés dans le même vecteur pour former une seule observation à l’entrée du système de RAP. Alors que dans la deuxième stratégie dite à Identification Séparée (IS) ou fusion des scores, chaque type de paramètres est modélisé par un sous système de reconnaissance indépendant, les sorties des deux sous systèmes indépendants sont fusionnées en utilisant un réseau de neurones artificiels de type Perceptron Multi Couches (PMC). Les expériences de validation réalisées en mode indépendant du locuteur sur les bases de données ARADIGITS (mots isolés) et TIMIT (parole continue) en milieu bruité à différents niveaux RSB (Rapport Signal/Bruit) ont montré une amélioration des taux de reconnaissance (jusqu’a 7 % de gain pour un RSB de 5 décibels) dans le cas de la fusion de type ID. Ceci motive l’utilisation des paramètres auxiliaires pour la reconnaissance de la parole en environnement réel.
