Résumé :

L’ère actuelle est caractérisée par de gigantesques volumes de connaissances qui sont extraites de façon permanente du Web grâce à la robustesse d’outils intelligents, et plus précisément aux techniques de la fouille de données. Pour accélérer le processus d’extraction de méta-connaissances de façon eﬃcace, nous serons confrontés à deux problèmes majeurs, à savoir :
- Comment fouiller cette masse faramineuse de connaissances de façon rapide et continue.
- Comment gérer le ﬂux de connaissances produit constamment dans le Web sans avoir à redémarrer le processus de fouille à chaque arrivée de nouvelles connaissances.
Pour résoudre le premier problème nous proposons deux approches de fouille de connaissances multi-niveaux, après avoir présenté tout un concept théorique pour l’extension de la fouille de données à celle des connaissances. Pour le second problème, nous avons développé trois approches de fouille de connaissances incrémentale, la première est l’extension d’algorithme de fouille de données incrémentale, et les deux autres sont des approches de traitement de paquets de connaissances d’une manière progressive. Par la suite, une étude expérimentale est élaborée sur ces diﬀérentes approches aﬁn de les comparer et d’en extraire les plus performantes en matière de temps de calcul, et du taux de réussite de la segmentation.
Une application fort intéressante consiste à projeter les résultats de ces travaux sur la technologie des agents cognitifs et de l’étendre au concept d’agents super intelligents. Dans ce contexte il s’agit d’agents sensés recevoir des quantités faramineuses de connaissances en une courte période pendant laquelle il leur est impossible de les exploiter. La solution apportée est d’organiser ses connaissances dans des clusters en exploitant les approches de fouille proposées, aﬁn de n’utiliser que les connaissances concernées dans le but d’engendrer une nouvelle connaissance.


