Résumé :
[bookmark: _GoBack]La présente thèse porte sur l'inférence du quasi-maximum de vraisemblance (QML) d'une classe générale de modèles de séries chronologiques à valeurs entières. Cette classe de modèles que nous appellerons « INGAR » (INteger Generalized AutoregRession) est spécifiée à travers la moyenne conditionnelle qui est une fonction mesurable, non-linéaire et paramétrée du passé infini du processus observable. Une telle classe, dans laquelle seule la moyenne conditionnelle est à spécifier, est très générale tant par la richesse des distributions conditionnelles offertes que par la forme générale de la moyenne conditionnelle. Elle englobe en fait une large gamme de modèles de séries chronologiques à valeurs entières, notamment le modèle ARMA généralisé (GARMA), le modèle GARCH entier (INGARCH) et le modèle INAR (Integer AutoregRession). Pour cette classe, nous proposons deux variantes de l'estimateur du QML binomial négatif (NB-QMLE) calculées sur la base du profile de la vraisemblance binomiale négative. La première, appelée «NB-QMLE en profile» (pNB-QMLE), consiste à maximiser la fonction de vraisemblance binomiale négative par rapport au paramètre de moyenne conditionnelle tout en fixant arbitrairement le paramètre de dispersion correspondant. Lorsque ce dernier est égal à l'unité, l'estimateur résultant se réduit à l'estimateur du QML géométrique. Le deuxième estimateur, cependant, consiste en quatre étapes: un estimateur du pNB-QML en deux étapes pour estimer le paramètre de moyenne conditionnelle et un estimateur des moindres carrés pondérés en deux étapes pour estimer le paramètre de dispersion. Pour cela, le modèle INGAR doit satisfaire une fonction de lien GLM (Generalized Linear Models)  binomiale négative impliquant le paramètre de dispersion à estimer. Sous des hypothèses assez faibles, nous montrons que les deux estimateurs proposés sont consistants et asymptotiquement gaussiens sans avoir à spécifier entièrement la distribution conditionnelle du modèle. De plus, sous la fonction de lien GLM binomiale négative, l'estimateur en quatre étapes est asymptotiquement efficace dans la classe de tous les estimateurs du QML appartenant à la famille exponentielle linéaire, y compris l'estimateur du QML poissonien. Des applications à des séries simulées et réelles montrent la performance des estimateurs proposés que nous comparons entre autres avec l'estimateur du QML poissonien.


