


Le travail présenté porte essentiellement sur le développement et la mise en oeuvre de plusieurs méthodes d'extraction de caractéristiques pour la reconnaissance automatique des chiffres manuscrits isolés par les modèles de Markov cachés continus (Continuous Hidden Markov Models : CHMMs) 
La difficulté principale de la reconnaissance vient de la variabilité des formes des chiffres dans le contexte omni-scripteur. Cette difficulté est liée, d'une part, à la variabilité de la taille des chiffres et, d'autre part, à l'encrage insuffisant (écriture incomplète). Ces deux contraintes peuvent prises en compte par l'utilisation des CHMMs. En effet, les CHMMs sont capables de modéliser des informations incomplètes de longueurs et de tailles variables. Ils permettent de connaître l'état d'un système par le biais des observations. Dans notre cas, les probabilités d'observations sont modélisées par une mixture de gaussiennes (Gaussian Mixture Models : GMMs). Chaque séquence d'observations est obtenue en faisant glisser une fenêtre (trame) le long du caractère à reconnaître pour extraire un ensemble de caractéristiques. Le choix de ces caractéristiques est essentiel pour obtenir de bonnes performances de reconnaissance
Dans ce travail, il s'agit d'étudier et de développer un ensemble de caractéristiques pertinentes pour la reconnaissance des chiffres manuscrits en utilisant les CHMMs. Cet ensemble inclut notamment les caractéristiques classiques et les caractéristiques liées à la forme et au fond. Les performances du système ont été évaluées sur une fraction de la base de données NIST SD 19
Diverses expériences ont été réalisées sur les caractéristiques classiques pour trouver les paramètres optimaux des CHMMS (largeur de la fenêtre glissante, nombre d'états et nombre de mixture de gaussiennes pour chaque état). Les résultats obtenus montrent que les taux de reconnaissants ne sont pas satisfaisants. Aussi, afin d'améliorer les performances du système, les caractéristiques liées à la forme et au fond ont été évaluées comparativement aux caractéristiques classiques. Les résultats obtenus montrent une nette amélioration des taux de reconnaissance
Nous avons également tenté de combiner les caractéristiques classiques avec les caractéristiques liées à la forme et au fond. Nous avons constaté que les taux de reconnaissance ont augmenté de manière significative
Enfin, une dernière expérience a consisté à construire, pour chaque classe, deux CHMMs appliqués respectivement en lignes (fenêtre glissante verticalement de haut en bas) et en colonnes (fenêtre glissante horizontalement de gauche à droite). Ces CHMMs fournissent des informations complémentaires sur le chiffre permettant de diminuer la confusion entre les chiffres d'apparence similaires. Les résultats obtenus montrent une amélioration des taux de reconnaissance permettant ainsi une meilleure caractérisation de la nature bidimensionnelle (2D) de l'image du chiffre
	

